
Обработка данных и проведение аналитики

Со временем увеличивается не только объем данных, но и ожидания клиентов к глубине и скорости анализа этих данных. Клиенты хотят не
просто стандартные отчеты; они стремятся к более детальным и персонализированным выводам, и, желательно, получить их
моментально. Это создает потребность в более мощных системах аналитики, которые способны оперировать большими массивами
данных и делать это эффективно.

 

Пакетная vs Потоковая обработка

Существуют разные подходы к обработке данных в зависимости от их характера и необходимой скорости ответа. Пакетная обработка
хорошо подходит для "холодных" данных, которые не требуют мгновенного реагирования. Например, создание месячных отчетов о
выставлении счетов. Этот тип обработки может занять часы, но это приемлемо для задач, не требующих немедленного ответа.

С другой стороны, потоковая обработка нацелена на "горячие" данные, которые требуют быстрых реакций. Системы на базе таких
технологий, как MapReduce и Hadoop, прекрасно подходят для пакетной обработки. В то время как хранилища данных, обычно, лучше
справляются с потоковой обработкой, предоставляя мгновенные ответы на запросы.

 

Процесс обработки данных — это своего рода "кулинария данных".

Представьте, что у вас есть необработанные ингредиенты в виде сырых, неструктурированных или полуструктурированных данных. Вам
нужно их как следует приготовить, чтобы в итоге получить "блюдо", которое можно анализировать и визуализировать.

1. Очистка данных: Это похоже на отсеивание песка из муки или вынимание костей из рыбы. Вы убираете "шум", как дубликаты, нули

или несоответствующие значения, чтобы остались только полезные "ингредиенты" — то есть, чистые и качественные данные.

2. Разделение: Этот этап можно сравнить с нарезкой овощей. Если у вас есть поле с адресом, в котором смешаны улица, номер дома и

квартира, вы разделяете их на отдельные "кусочки" для легкости дальнейшего анализа.

3. Извлечение: Это как выдавливание сока из лимона для соуса. Иногда вам нужна только часть информации из большого поля данных.

Например, если у вас есть дата в формате "месяц-день-год", но вам нужен только месяц для сезонного анализа.



4. Объединение: Этот этап аналогичен смешиванию ингредиентов для приготовления блюда. Вы можете собирать информацию из

разных источников или таблиц в одну общую, чтобы получить более полный и разносторонний вид на ситуацию.

После этих этапов данные готовы к "подаче" — то есть, визуализации и анализу. Важно понимать, что хорошо подготовленные данные —
это ключ к качественной аналитике. Если пропустить или недооценить этап обработки, результаты могут быть искажены или даже
бесполезными.

 

 

Инструменты для обработки данных могут быть разнообразными и зависят от множества факторов, включая размер данных, требования
к скорости обработки и конечные задачи анализа. Вот некоторые популярные инструменты:

1. Apache Hadoop: Одна из самых известных систем для обработки больших данных. Позволяет распределять обработку данных по

нескольким серверам.

2. Apache Spark: Более быстрый и гибкий аналог Hadoop. Используется для обработки потоковых и пакетных данных и интегрируется с

множеством хранилищ данных.

3. Pandas: Библиотека для языка программирования Python, предназначенная для обработки и анализа данных в формате таблиц.

4. Apache Flink: Распределенная система обработки потоковых данных, подходит для реального времени.

5. DataStage: ETL-решение от IBM, используемое для интеграции данных из различных источников.


